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Resumo Sistemas de verificacdo automatica
da genuinidade de assinaturas podem ser
considerados ferramentas essencials para

Metodologia Utilizada O reconhecimento de assinaturas
falsas baseado em redes neurais profundas acontece

muitos dos estabelecimentos que fazem o uso com a entrada das assinaturas através de um servidor
de assinaturas para autenticacao e Iidentidade web, aplicacao de funcdes de image augmentation para
de documentos em processos atuais. O objetivo aumentar o nimero de imagens para treinamento,
destes sistemas € evitar, utilizando inteligeéncia treinamento da MobileNet e armazenamento dos pesos
artificial, a falsificacao de assinaturas, _
C|aSSificando_aS, por melo de redes neurails dlfel’entes para Cada peSSOa no banCO de dadOS, cOomao
profundas, como sendo verdadeiras ou falsas. demonstrado na Figura 1 abaixo. Os experimentos e
Porem, o treinamento da rede neural fica testes foram realizados utilizando dois conjuntos de
|ImIEadO a determinado conjunto de dNados ou dados: CEDAR e UTSig.
entdo, o0s pesos aprendidos ndo sdo
armazenados para uso posterior. O presente Entrada com as
trabalho possui uma metodologia baseada em eomatures de |

. ] Treinamento
redes neurais profundas para tratar este \ { SemdBorF Aug';ﬁ:rgtzﬁon - darece Peso caleulado g
problema. O resultado demonstrou melhora da Armazenamente do
escalabilidade do sistema de verificacdo de "552%{2;2312:51‘2‘1‘?
assinaturas mantendo a confiabilidade e
acuracidade da rede. B
Descricao A assinatura, ainda hoje , é
utiizada como comprovagao de autoria em Erirada com 2 e
diversos estabelecimentos e processos, sssnaturade uma % WEB 1 1 e s rieree
sendo alvo de fraudes e falsificacoes. Com i
0 avanco da tecnologia no dia a dia, Resultados Dentro dos resultados obtidos, pode-se perceber
algumas atividades que antes eram feitas gue para o modelo construido a conjunto de dados CEDAR
manualmente, hoje, por melo da (96% de acuracidade) possui maior porcentagem dentro de
Inteligéncia artificial, passaram a ser todas as métricas, pois, diferente da UTSig (92% de
realizadas de forma automatica. Por Isso, acuracidade), somente possui imagens de assinaturas falsas
sistemas de verificacao automatica de simples, sem uso de habilidades na sua formulacao. Além
assinaturas em documentos fisicos vem disso, a escalabilidade da rede foi testada utilizando também
sendo desenvolvidos para a classificacao assinaturas que nao pertencem a nenhum dos conjuntos de
das assinaturas como verdadeiras ou dados nos testes, apresentando 0 mesmo resultado no tempo
falsas. No entanto, os sistemas acabam de verificacao, como demonstrado na Tabela abaixo.

sendo Iimitados a uma determinada
guantidade de pessoas e assinaturas. O
presente trabalho apresenta uma solucao,

Verifique a autenticidade de uma assinatura  Verifique a autenticidade de uma assinatura

Digite o CPF da pessoa Digite o CPF da pessoa

utilizando a rede neural MobileNet, para T e e
gque a verificacao aconteca de forma i
personalizada e genérica. O resultado ,

] MEDIA DOS RESULTADOS COM CADA BASE DE DADOS
demOnS’[I‘Ou que O mOdeIO e a metOdOIOg|a Base de dados |Acuracidade F1 Score Precisao Recall Loss
- “I: CEDAR 96% 93,50% 96,20% 92,70% 0,1147
Implementados melhorou a escalabilidade UTSie o2 8710%  5720% 9030%  0.2730

do sistema mantendo a confiabilidade e ) ) _ L .

. Conclusao A solucao proposta, por realizar a verificacao de uma assinatura
acuracidade da rede comparado a em 4 segundos, mantendo a confiabilidade do processo, apresenta potencial e
trabalhos relacionados. viabilidade para ser utilizado dentro de empresas ou posterior estudo de

melhorias em sua metodologia.
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